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O painel da Pesquisa Mensal de Emprego (PME), do Instituto Brasileiro de Geografia e Estatistica (IBGE),
é uma das bases de dados mais ricas do Brasil para investigacdes de fendmenos relativos ao mercado de
trabalho. Entretanto, seu questionario traz apenas informag@es relativas a renda do trabalho. Este artigo
prope uma nova forma de imputar a renda do nao trabalho utilizando um sistema de equag@es estimado
com base na Pesquisa Nacional por Amostra de Domicilios (PNAD), também do IBGE. Além de descrever
o modelo de imputagdo e sua consisténcia, o artigo levanta alguns fatos estilizados sobre pobreza e
desigualdade em regides metropolitanas (RMs) brasileiras. Os resultados contemplam basicamente os
seguintes pontos: sazonalidade e tendéncia da pobreza e da desigualdade; taxas de transicao para fora
e para dentro da pobreza; e comparacdo entre as incidéncias de pobreza cronica e pobreza observada.

1 INTRODUCAO

A pobreza, definida como uma situagdo de incapacidade de suprir necessidades
bdsicas, pode ser medida por intermédio de indicadores de renda ou de consumo
comparados a um valor minimo de referéncia ou linha de pobreza. No Brasil, a
disponibilidade quase anual da Pesquisa Nacional por Amostra de Domicilios
(PNAD), do Instituto Brasileiro de Geografia e Estatistica (IBGE) que contém
informagoes sobre diversas fontes mensais de renda das familias, concretizou a
abordagem monetdria na mensura¢ao do bem-estar da populagao, particular-
mente com o uso da renda domiciliar per capita. Entretanto, a PNAD dispoe
de informacdes referentes somente a0 més de setembro de cada ano e entrevista
as pessoas residentes em cada domicilio, uma tnica vez. Tal estrutura amostral
limita a investigacao longitudinal de indicadores socioecondmicos, assim como a
anglise dindmica de eventos compartilhados por cada familia ou individuo.

Neste sentido, a Pesquisa Mensal de Emprego (PME), também do IBGE, pode ser
uma base de dados mais rica para a investigagao de tendéncias, mobilidade e transi¢oes
socioecondmicas. A PME é uma pesquisa domiciliar de periodicidade mensal, que apre-
senta um esquema de amostragem igual ao do US Current Population Survey (CPS).
De modo a se ter maior seguranga nas comparagdes mensais de suas estatisticas
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e sem impor cansago aos informantes por serem entrevistados repetidas vezes, a
PME adota um esquema de rotagao de painéis. Esse esquema de rotagao, chamado
4-8-4, determina que um mesmo domicilio seja entrevistado durante quatro meses
seguidos, ficando fora da amostra nos oito meses seguintes e retornando a pesquisa
para mais quatro entrevistas mensais (IBGE, 2007).

Se a organizagio da PME facilita a investigagao de fendmenos dinimicos, ela
também apresenta, por outro lado, suas préprias limitagoes. A primeira limitagao
¢ a cobertura da amostra. A pesquisa nao ¢ representativa de todo o territério nacional,
ela sé cobre as regioes metropolitanas (RMs) do Rio de Janeiro, de Sdo Paulo,
de Porto Alegre, de Belo Horizonte, de Recife e de Salvador. Ou seja, a PME s6
contempla cerca de 25% da populagio brasileira. A outra limitagio estd relacio-
nada ao tema bdsico da pesquisa. A PME tem como objetivo o levantamento de
questdes unicamente relacionadas com o mercado de trabalho. Por essa razao, além
de nio conter diversas questdes relacionadas a condigio de vida da populagao como
na PNAD, a informacio de renda da PME ¢€ restrita a rendimentos do trabalho.
Embora tal fonte de rendimento represente, em média, mais de 70% da renda dos
domicilios brasileiros (BARROS, CURY e ULYSSEA, 2007), esta informagao por
si s6 ndo ¢ suficiente para o levantamento dos recursos disponiveis por familia e
consequente andlise do bem-estar da populagio.

Alguns estudos buscaram realizar tal tipo de andlise utilizando somente a
informagao de renda do trabalho como proxy para a disponibilidade de recursos.
Como exemplos, podemos citar Barros, Mendonga e Neri (1995), Rocha (1996)
e Machado, Ribas e Penido (2007). Estudos como estes sao frequentemente cri-
ticados por utilizarem uma medida subestimada de renda domiciliar que implica
estimativas enviesadas da distribui¢ao de renda.

A proposta deste artigo é aumentar a utilidade da atual PME através da imputa-
¢ao dos demais rendimentos domiciliares, possibilitando o levantamento de estatisticas
socioecondmicas que nao podem ser estimadas por meio de outra pesquisa domiciliar
no Brasil. Para imputar as outras fontes de renda (juros, aluguéis, aposentadorias e
pensoes, transferéncias privadas e governamentais) € com isso assegurar uma estimativa
mais consistente da distribui¢ao da renda domiciliar, adaptamos a técnica proposta
por Elbers, Lanjouw e Lanjouw (2003) de transpor varidveis de uma base de dados
a outra. No nosso caso, imputamos os rendimentos do nio trabalho na PME através
de um sistema de equagdes estimado com os dados da PNAD.!

Além de descrever o modelo de imputagio e sua consisténcia em termos de
reprodu¢io na PME dos mesmos indicadores da PNAD, o artigo levanta alguns
fatos estilizados sobre pobreza e desigualdade em RMs brasileiras. Os resultados

1. Este processo de imputacdo da renda do ndo trabalho na PME ja foi utilizado por Machado e Ribas (2008).
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contemplam basicamente os seguintes pontos: sazonalidade e tendéncia da pobreza
e da desigualdade; taxas de transigdo para fora e para dentro da pobreza;* e com-
paragdo entre as incidéncias de pobreza cronica e pobreza observada.

Os resultados apontam que o processo sugerido de imputagao da renda do
nao trabalho mostrou-se consistente quando comparamos as estatisticas da PME
(imputada) e da PNAD. Apés esta imputagio, identificamos que, além de suas
tendéncias, os nimeros de pobreza e desigualdade nas RMs brasileiras apresentam
certo padrio sazonal. Além disso, evidenciamos um elevado padrao de mobilidade
para dentro e para fora da pobreza e da indigéncia entre os domicilios. O resultado
desta mobilidade ¢ que os indicadores socioecondmicos, calculados com base na
renda domiciliar per capita levantada na PNAD, podem estar sobre-estimados.

2 POBREZA E DESIGUALDADE NAS REGIOES METROPOLITANAS
BRASILEIRAS

Estudos mostram que a desigualdade de renda no Brasil vem sofrendo redugao
nos primeiros anos deste século (BARROS ez al., 2006). Essa reducao ¢ atribuida,
em parte, a movimentos favordveis no mercado de trabalho, como aumento do sa-
ldrio minimo (SM) e redugio da taxa desemprego, como também aos programas
de transferéncia do governo, em especial o Bolsa Familia. No 4mbito das metré-
poles, este comportamento é também verificado. O grdfico 1 mostra a evolugao
do indice de Gini por RM, calculado com base na renda domiciliar per capita,
incluindo todas as fontes de rendimentos.” A queda mais expressiva no indice
de Gini ocorre na RM de Salvador (de 0,62 para 0,58) e na RM de Sao Paulo
(de 0,57 para 0,54). E interessante notar que a RM de S3o Paulo assim como a
de Recife apresentaram altas taxas de desemprego e de inatividade no periodo.
Contudo, estas RMs também apresentaram as maiores redugbes no desemprego

até 2006 (MACHADO e MACHADO, 2007).

Por outro lado, este mesmo comportamento de queda nio ¢ inteiramente
identificado na variagio da propor¢ao de pobres. Para o cdlculo da propor¢ao de
pobres, assim como de indigentes ou extremamente pobres, utilizamos sempre
como referéncia neste artigo as linhas de pobreza e indigéncia calculadas por World
Bank (2006),* deflacionadas de acordo com Corseuil e Foguel (2002).

Como pode ser visto no gréfico 2, constatamos que a propor¢ao de pobres
nas RMs aumenta até 2003, diminuindo a partir de entdo. A exce¢do foi a RM
de Porto Alegre, que experimenta redugio jé em 2002. Este aumento na pobreza

2. Estas taxas de transicdo ja foram analisadas por Barros, Mendonca e Neri (1995) e Machado, Ribas e Penido (2007), porém utilizando
uma definicdo de renda domiciliar que so contempla os rendimentos do trabalho.

3. Para mais detalhes sobre o célculo da renda domiciliar per capita, ver Soares (2006).

4. Ver valores no anexo (tabela A.1).

1537.indd 367 5/5/2010 15:23:09



1537.indd 368

368 pesquisa e planejamento econémico | ppe | v. 39 | n. 3 | dez. 2009

como um todo acompanha a tendéncia de crescimento observada desde 1995, no
chamado processo de urbanizagao da pobreza (NERI, 2005). Apds 2003, quando
a pobreza ¢ reduzida em todas as RMs, a RM de Salvador apresenta a redugao mais
acelerada, acompanhando a forte queda na desigualdade.

GRAFICO 1

Mudancas no indice de Gini por RM entre 2001 e 2006
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GRAFICO 2
Mudancas na proporcédo de pobres por RM entre 2001 e 2006
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As variagbes na proporgio de indigentes nas RMs, no grafico 3, sao as mesmas
constatadas em relagdo as taxas de pobreza. No entanto, a RM de Belo Horizonte
apresenta uma redugio monotodnica na indigéncia entre 2001 e 2006, atingindo
a menor incidéncia entre as RMs em 2006. Novamente, a reducao mais acelerada
parece ser na RM de Salvador, seguida da RM de Recife. Atualmente, a proporgao de
indigentes nestas RMs estd em menos de 15%, enquanto, nas demais, a incidéncia
da indigéncia estd em menos de 5%.
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GRAFICO 3
Mudancas na proporcao de indigentes por RM entre 2001 e 2006
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3 DIFERENCAS E SEMELHANCAS ENTRE A PME E A PNAD

A PME, do IBGE, ¢ uma pesquisa amostral domiciliar de periodicidade mensal
que abrange seis RMs — Rio de Janeiro, Sao Paulo, Porto Alegre, Belo Horizonte,
Recife e Salvador.

De janeiro de 1980 a janeiro de 1982, a PME era parte integrante da PNAD,
utilizando-se do mesmo desenho amostral. De fevereiro a maio de 1982, iniciou-se a
implantagio gradativa de reformulagées na amostra com introdugao de um ques-
tiondrio mais amplo. Este questiondrio deveria ser respondido por pessoas com dez
ou mais anos de idade residentes no domicilio selecionado para a amostra. Para
obter resultados para cada RM separadamente, a PME incorporou aspectos de
um plano amostral autoponderado. Dentro de cada RM, a probabilidade de um
domicilio ou de uma pessoa qualquer pertencer 4 amostra era constante e igual a

fragao amostral (IBGE, 1998a).

Para atender as mudangas na estrutura produtiva, na aloca¢ao da mao de
obra e nas relagdes de trabalho, juntamente com as recomendagoes da Organizagao
Internacional do Trabalho (OIT) para a investigagao da forga de trabalho, 0 IBGE
realizou, no inicio da década de 2000, uma revisio da PME em todos os seus as-
pectos, metodoldgicos e processuais. Assim, em margo de 2002, foi a campo uma

nova PME (IBGE, 2007).

Em rela¢do ao desenho amostral, a nova PME, assim como a PNAD, utiliza
uma amostra probabilistica de domicilios, estratificada e conglomerada em dois

5. Os principais objetivos da revisao foram: implementacdo de algumas mudancas conceituais no tema trabalho; ampliacdo da inves-
tigacdo para se ter melhor conhecimento da populacdo economicamente ativa (PEA) e da populacdo em idade ativa (PIA); e melhor
operacionalizacao dos quesitos para captacdo das informacoes de forma a aprimorar a mensuracdo dos fenémenos (IBGE, 2007).
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estdgios, para cada RM de abrangéncia da pesquisa.® Dentro de cada RM, muni-
cipios e pseudomunicipios’ correspondem, cada um, a estratos independentes de
selecdo, garantindo assim o espalhamento da amostra. Assim, em cada municipio
ou pseudomunicipio ¢ feita a selegao das unidades primdrias de amostragem (UPAs)
e, posteriormente, das unidades secunddrias de amostragem (USAs). Como no caso
da PNAD em RMs, as UPAs na PME s3o os setores censitdrios,® enquanto as USAs
s30 as unidades domiciliares. Finalmente, ambas as pesquisas possuem aspectos de
um plano amostral autoponderado dentro de cada RM (IBGE, 2003, 2007).

A tabela 1 apresenta as fragoes de amostragem, o nimero de unidades do-
miciliares, de setores censitdrios e de municipios selecionados na PME, enquanto
a tabela 2 apresenta os mesmos valores para a PNAD. Cabe notar que, apesar de
possuirem um plano amostral semelhante, existem algumas diferengas entre as
pesquisas no nimero de municipios e de setores censitdrios selecionados por RM
e, consequentemente, na fracao amostral. Contudo, a variagio no tamanho da
amostra é pequena.

TABELA 1

Composicdo da amostra da PME de 2002
RM Fracdo Namero de Numero de Ndmero de

amostral municipios setores domicilios

Recife 11200 14 261 4.715
Salvador 11200 10 243 4.684
Belo Horizonte 1/200 33 359 6.644
Rio de Janeiro 1/500 19 406 7.576
Séo Paulo 1/700 39 431 7.820
Porto Alegre 1/200 30 329 5.773
Total - 145 2.029 37.212

Fonte: IBGE (2007).

6. Em municipios que ndo séo autorrepresentativos e que ndo pertencem a uma RM, a amostra da PNAD é obtida em trés estagios
de selecdo.

7. Pseudomunicipios sao conjuntos de municipios de menor porte em quantidade de domicilios sequndo o Censo Demografico de 2000.
0 tamanho desses pseudomunicipios deve ser suficiente para que o valor minimo de UPAs seja selecionado.

8. Em ambas as pesquisas, um setor selecionado no inicio da década permanece na amostra por toda a década. Contudo, substituicdes
podem ocorrer em funcéo de esgotamento de unidades domiciliares para selecdo; em caso de areas de alta periculosidade; e quando
hé extincdo da maioria das unidades domiciliares em funcdo de inundacdes etc. A substituicdo de um setor é feita por outro com
caracteristicas semelhantes.

9. Isto implica que, em funcdo do crescimento ou decrescimento natural do setor, observado através da operacdo anual de listagem, a
quantidade de unidades domiciliares a serem selecionadas pode aumentar ou diminuir.
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TABELA 2

Composicdo da amostra da PNAD de 2002 nas regides metropolitanas
RM Fracao NUmero de Ndmero Numero de

amostral municipios de setores domicilios

Recife 1/200 14 314 5.138
Salvador 1/200 10 303 5.173
Belo Horizonte 1/350 26 248 4.283
Rio de Janeiro 1/550 19 438 7.144
Séo Paulo 1/800 35 463 7.651
Porto Alegre 17200 29 397 6.772
Total - 133 2.163 36.161

Fonte: IBGE (2003).

Outra semelhanga entre a PNAD e a PME, implementada a partir de
2002, ¢ a forma de levantamento da renda habitual do trabalho. Em ambas as
pesquisas, entende-se como rendimento habitual (ou normalmente recebido) do
trabalho o rendimento em dinheiro e o valor, real ou estimado, dos produtos ou
mercadorias dos ramos compreendidos por agricultura, silvicultura, pecudria,
extragdo vegetal, pesca e piscicultura, provenientes do trabalho principal, do
trabalho secunddrio e dos demais trabalhos que a pessoa ganha habitualmente
naquele més em que se insere a semana de referéncia da pesquisa. Em ambos
os casos, nio ¢ investigado o valor da produgio para consumo préprio (IBGE,

1998b, 2002, 2003, 2007).

Para empregados e trabalhadores domésticos, considera-se a remuneragio
bruta mensal a que normalmente teriam direito trabalhando o més completo.'
Em caso de remuneragao varidvel, considera-se a remuneragao que a pessoa ganha
em média, referente a0 més em que se insere a semana de referéncia da pesquisa.
Nio ¢ incluido como rendimento do trabalho dos empregados a parcela recebida
em beneficios, como moradia, alimenta¢io, roupas, vales-refei¢ao, alimentagio
e transporte.'' Para os empregadores e os conta-prépria, considera-se a retirada
mensal que ¢ normalmente feita. Quando o rendimento ¢ varidvel, toma-se a
retirada média mensal, correspondente a0 més de referéncia do ano da pesquisa.
Essa retirada é entendida como o rendimento bruto da pessoa que explorava um
empreendimento, descontadas as despesas efetuadas, tais como pagamento de
empregados, matéria-prima, energia elétrica e telefone. Para a pessoa licenciada por
instituto de previdéncia, investigou-se o rendimento bruto mensal normalmente

10. A remuneracdo bruta ndo exclui o pagamento do salario familia, nem os descontos correspondentes aos pagamentos de taxas,
impostos e contribuicGes. Por outro lado, ele ndo inclui 0 13° salario (14°, 15° etc.) e a participacao nos lucros paga pelo empreendi-
mento aos empregados.

11. Os empregados e trabalhadores domésticos que recebiam apenas alimentacao, roupas, medicamentos etc., a guisa de rendimento
de trabalho, sdo incluidos no grupo “sem rendimento de trabalho”.
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recebido, como auxilio-doenga, auxilio por acidente de trabalho etc., no més de
referéncia do ano da pesquisa (IBGE, 1998b, 2002, 2003, 2007)."

A vantagem da PNAD, em termos de rendimentos, ¢ que ela investiga a
renda mensal de outras fontes para pessoas com dez anos ou mais de idade. Estas
outras fontes incluem: o rendimento mensal, normalmente recebido no més de
referéncia, de jubila¢io, reforma ou aposentadoria paga por instituto de previdéncia
ou pelo governo federal; complementagio ou suplementagio de aposentadoria
paga por entidade seguradora ou decorrente de participagio em fundo de pensio;
pensdo paga por instituto de previdéncia, governo federal, caixa de assisténcia
social, entidade seguradora ou fundo de pensio, na qualidade de beneficidria de
outra pessoa; pensdo alimenticia, espontinea ou judicial; abono de permanéncia
em servigo; aluguel, inclusive sublocagio e arrendamento de méveis, iméveis, md-
quinas, equipamentos, animais etc.; doagao ou mesada proveniente de pessoa nio
moradora na unidade domiciliar; programa oficial de auxilio educacional ou social.
Além disso, inclui-se o rendimento médio mensal, efetivo no més de referéncia,
proveniente de aplicacdo financeira, parceria etc. (IBGE, 2003).

Por outro lado, a PME, ao contrdrio da PNAD, adota um esquema de ro-
tagdo de painéis na sua amostra, além de ser uma pesquisa de realizagdo mensal.
O esquema de rotagao, chamado 4-8-4, determina que todo més um grupo de
domicilios (25% da amostra) entra na pesquisa e é entrevistado por quatro meses
consecutivos. Do quinto ao 12° més, este grupo sai da amostra, retornando no 13°
més e sendo entrevistado por mais quatro vezes. Os domicilios saem da amostra
definitivamente 16 meses depois de sua entrada.” Portanto, enquanto a PNAD ¢
realizada a cada 12 meses, com entrevistas em um grupo distinto de domicilios,
75% da amostra da PME é composta pelos mesmos domicilios de um més para o
outro. Apds 12 meses, 50% da amostra da PME é teoricamente idéntica.

4 METODOLOGIA DE IMPUTACAO DOS RENDIMENTOS

O método proposto de Elbers, Lanjouw e Lanjouw (2003) é geralmente utilizado na

elaboragio dos chamados “mapas de pobreza” (poverty maps). Nestes casos, a varidvel
e renda ou consumo ¢ estimada através de uma pesquisa amostral, que ndo possui re-

de rend timada através d tral

presentatividade em nivel municipal, e imputada nos dados do censo demogrifico. Em
inhas gerais, consiste em estimar uma varidvel de interesse em funcao de covaridveis

linh t t | de int f d

12. Um cuidado que deve ser tomado na comparacdo entre as duas pesquisas € que a PNAD coleta informagdes de rendimentos do
trabalho para pessoas com cinco anos ou mais de idade, enquanto a PME coleta informacGes somente para pessoas com dez anos ou
mais de idade. Portanto, para que as duas pesquisas sejam comparaveis, é necessario omitir os rendimentos das criangas entre cinco
€ nove anos.

13. Na mudanca da antiga para a nova PME, aumentou-se o niimero de grupos rotacionais de quatro para oito, substituindo dois grupos
por més (domicilios na quarta e na oitava entrevista) em vez de apenas um (domicilios na quarta ou na oitava entrevista), como era
anteriormente. Para mais detalhes sobre o painel da PME, ver Ribas e Soares (2008).
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comuns a duas bases de dados distintas. Independente da consisténcia desta técnica,"
no nosso caso, hd duas vantagens em utilizd-la de maneira segura. A primeira van-
tagem ¢ a semelhanga entre os questiondrios da PNAD e da PME em alguns pontos
(IBGE, 1998b, 2002). A segunda vantagem ¢ o fato de o tamanho amostral e a sua
representatividade serem quase idénticos entre as duas pesquisas nas RMs.

Elbers, Lanjouw e Lanjouw tomam uma série de cuidados na imputagio ao
propor a sua metodologia, em especial o intervalo de confianga das estimativas
com valores imputados. Contudo, sua metodologia se aplica para casos nos quais
a pesquisa com a informagao de interesse no possui representatividade no mesmo
nivel em que os dados imputados possuem. Como este nao é o caso da imputagao
de dados da PME na PNAD, pois elas possuem a mesma representatividade e um
tamanho amostral muito préximo, optamos, neste artigo, por uma metodologia
prépria. O modelo proposto a seguir é mais sofisticado, pois apresenta mais de-
talhes em termos da geracio da renda domiciliar, mas o método de estimagio ¢
mais simples, pois ndo hd uma preocupagio tio grande em relagio ao intervalo
de confianga.

Para imputar a renda do nao trabalho nos domicilios, primeiramente,
selecionamos na PNAD apenas as RMs que a PME abrange: Recife, Salvador,
Belo Horizonte, Rio de Janeiro, Sao Paulo e Porto Alegre. Como aposentadoria,
pensdes e outras rendas (juros, aluguéis, transferéncias, doagoes etc.) apresentam
determinantes bastante diferenciados, optamos por estimar um modelo para cada
tipo de renda:" aposentadoria recebida pelos individuos; pensoes recebidas pelos
individuos; outras rendas recebidas pelos domicilios mais pobres; e outras rendas
recebidas pelos domicilios mais ricos. A divisao entre “domicilios mais pobres” e
“domicilios mais ricos”, neste caso, ¢ baseada na renda domiciliar per capita pro-
vinda do trabalho e ocorre no sexto decil da sua distribui¢o. Esta divisao se deve
a diversidade na natureza das outras rendas.'® Entre os mais pobres, predominam
rendas oriundas de programas de transferéncias, tais como o Bolsa Familia e do-
acoes. Por outro lado, entre os mais ricos, hd maior incidéncia de remuneragoes

provenientes de aluguéis e juros (SOARES ez al., 2007).

Os quatro modelos de rendimentos foram estimados na PNAD utilizando-se o
método de dois estdgios de Heckman (1979). No primeiro estdgio dos modelos de
imputagdo, estimamos a probabilidade de cada domicilio ou individuo, de acordo

14. Sobre criticas a técnica de Elbers, Lanjouw e Lanjouw (2003), ver Tarozzi e Deaton (2007), com réplica em Elbers, Lanjouw e Leite
(2008).

15. Dado que algumas pessoas podem cometer erros e declarar pensdes como aposentadorias, e vice-versa, estes rendimentos ndo
precisariam ser necessariamente estimados separadamente. Ou seja, 0 modelo de imputacdo pode ficar mais simples, juntando apo-
sentadorias com pensces.

16. Empiricamente, o sexto decil representa o ponto de inflexdo quando o valor médio das outras rendas passa de decrescente a crescente
em relacdo a renda do trabalho per capita. Ver gréfico A.1 no anexo.
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com suas caracteristicas, Z;, receber determinado tipo de renda do nio trabalho.
Logo, utilizando dados da PNAD, estimamos a seguinte equagio de probabilidade:

P/:,i = Zz"’Yle t7, (1)

onde vy, é um vetor de coeficientes, 7,, é o termo aleatério com média zero e
desvio-padrao igual a 1 e p,; é a varidvel latente que representa a propensio da
familia (ou da pessoa) 7 em receber renda da fonte 4, tal que:

se p,, >0, ouscja, 7, > ~ZYs» pp, =1, indicando que a unidade 7 recebe renda da
fonte &; e

se P, <0, ouseja, 7, <=Zy,, p,, =0, indicando que a unidade 7 nao recebe
renda da fonte 4.

Com a estimagio da equagao (1) através de um modelo probiz, obtemos um
estimador consistente para o vetor de coeficientes, v 4 Este estimador, combinado
com a imputagao de um residuo 7, ~ N(0,1) e com o vetor Z, reproduz nos
dados da PME uma propor¢ao muito préxima de domicilios que recebem a fonte
de renda # na PNAD. Se 7,, > —Z}.}A( ,» geramos a varidvel p,, =1, indicando que
a unidade 7 terd a renda 4 imputada. Caso contrdrio, geramos a varidvel ;3,?’,. =0,
indicando que a unidade 7 ndo terd a renda 4 imputada.

No primeiro estdgio, os domicilios e pessoas que terdo renda imputada na
amostra PME sdo determinados, portanto, por um conjunto amplo de varidveis que
¢ comum as duas bases de dados. O segundo estdgio consiste em estimar, na PNAD,
o valor dessa renda. Portanto, o passo seguinte ¢ estimar a seguinte equagao:

ln(.y/e,i) = X;Bk +&,, @)

onde y, ; ¢ o valor da renda &, B, ¢ um vetor de coeficientes, X, ¢ um subconjunto
de caracteristicas contidas em Z, e £, ¢ a soma de P\, com o termo aleatério
¢, que possui média zero e desvio-padrao iguala o, . A, =§(Zy,)/ D(Z}y,) ¢
a razdo inversa de Mills calculada com base na equagio (1), enquanto p, é o pa-
rAmetro que representa a correlagio entre os residuos das equagoes (1) e (2).

Assumimos que o residuo ¢, ; possui uma distribuigao heterosceddstica. Logo,
os valores de ,, também sao estimados por meio de uma equagao:

el
= = VV;'.O% +&,, 3)

In| —2—
A—ezi
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onde oy, ¢ um vetor de coeficientes, W, é um vetor de varidveis explicativas, ¢, ¢
um residuo homosceddstico ¢ 4 ¢ o limite mdximo da variincia predita que, de
acordo com Elbers, Lanjouw e Lanjouw (2003), ¢ descrito como:

A=1.05*max(e},)

Segundo estes autores, a partir dos pardmetros da equagao (3), o estimador
de 0, ¢ definido como:

A AB 1 AB(1-B)
0, = _— +EV617(8M) 15_7

1+B ’ @)

onde B=exp(W,a,).

As equagdes (2) e (3) sao estimadas separadamente por Minimos Quadrados
Ordindrios (MQO) com base nos dados da PNAD, obtendo-se assim os estima-
dores B,, P, e O,,.”” Combinados com os conjuntos de caracteristicas X, e W,
observados na PME e com a varidvel A, , imputada no primeiro estdgio, estes
estimadores determinam o valor imputado da renda 4, 4> Dara os domicilios
ou pessoas com p,, =1. Mais especificamente,

CXP(X;ﬁle + f\‘k,iﬁk + é/e,;) s€ ]A)Iz,i =1

Vi = 0 e ]Ah,i —0 )

onde ¢,; ~ N IQ C,, ("V,M ¢ um termo aleatério simulado. Cabe salientar que este
termo aleatdrio simulado mantém-se constante para mesma pessoa ou domicilio
durante as quatro entrevistas consecutivas do painel.

Os conjuntos de varidveis, Z, X, e W, foram selecionados para cada modelo
estimado através do processo de stepwise, sendo que as varidveis instrumentais,
necessdrias para que a estimagdo seja consistente, foram naturalmente selecionadas
neste processo.'® No caso de aposentadorias, as regressdes na PNAD e as respectivas

17. Como ndo estamos mais interessados na magnitude dos coeficientes do que em seu erro-padréo, ndo aplicamos a correcéo para a
matriz de varidncia e covariancia exigida em métodos de dois estégios.

18. Em todos os casos, as variaveis explicativas da equacdo de rendimentos formavam um subconjunto das variaveis explicativas da equacdo
de selecdo, sendo que as variaveis omitidas na primeira equagao ndo possuiam, de fato, significancia. Além disso, é importante salientar
que o processo de stepwise é aplicado para cada ano da PNAD. Portanto as varidveis, Z, X; e W, podem variar ao longo do tempo.
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imputagbes na PME foram feitas para a amostra de individuos com 30 anos ou
mais. O modelo de pensdes também considerou a amostra de individuos, porém
sem impor restri¢o. Para estimar e imputar as demais rendas, utilizamos a amostra
de domicilios dividida entre domicilios mais pobres e domicilios mais ricos. Foram
estimados, portanto, 120 sistemas de equagdes (quatro fontes de renda, seis RMs
e cinco anos, de 2002 a 2006). O conjunto de varidveis submetidas ao processo
de stepwise estd descrito no quadro A.1, no anexo."”

Ademais, tomamos cuidado especial com a diferenca de periodicidade entre as
duas pesquisas. As estimativas da PNAD para determinado ano foram imputadas na
PME do mesmo ano, a partir do més em que o SM foi reajustado (o que geralmente
ocorre em abril ou maio) e na PME do ano seguinte, até¢ o més anterior a0 novo
reajuste do SM. Para todos os anos, os valores de setembro da PNAD foram deflacio-
nados de acordo com o INPC ajustado,” ficando equivalente aos valores para cada
més da PME (CORSEUIL e FOGUEL, 2002). Esse processo de deflagio poderia
ser criticado no sentido em que muitos tipos de rendimentos nao sao reajustados
mensalmente de acordo com a inflagao, mas anualmente, em geral no periodo em que
hd o reajuste no SM. Por outro lado, nem todas as rendas sdo reajustadas no mesmo
més do ano. Portanto, nio utilizar o processo de deflago poderia levar a uma grande
dissonancia na imputagdo na passagem de uma PNAD para a outra.”!

Por fim, podemos apontar uma limita¢io desta técnica de imputagao, referente
aos valores mdximos ¢ minimos das distribui¢cées imputadas. Alguns domicilios
na PME apresentaram valores imputados de algumas rendas fora dos intervalos
observados na PNAD.** Contudo, esta diferenga nao possui implicagao sobre as
estatisticas de um modo geral.

Para mostrar a consisténcia deste processo de imputagio, apresentamos
algumas estatisticas das diferengas entre o que é observado na PNAD e o que ¢
imputado na PME. A tabela 3 mostra como a imputagio sobre a probabilidade de
um domicilio receber um tipo de renda do nao trabalho se apresenta.

19. Cabe notar que a renda do trabalho, observada em ambas as pesquisas, foi incluida como variavel explicativa no modelo de impu-
tacao, modelando assim a razao entre este e outros rendimentos.

20. Disponivel em: <www.ipeadata.gov.br>

21. A estratégia de estimar um modelo para cada ano da PNAD e utiliza-lo no intervalo entre reajustes do SM pode implicar uma des-
continuidade que enviesaria as estimativas sazonais. Uma alternativa seria estimar um modelo combinando os coeficientes entre os anos,
de modo a permitir uma transicdo mais suave entre os meses. Agradecemos ao conselho editorial da revista por este comentario.

22. Uma forma de corrigir esta distorcao é simular os residuos com base em distribuicdes truncadas nos valores méaximos e minimos
observados na PNAD.
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TABELA 3
Comparacao entre domicilios na PNAD e na PME imputada

Proporcdo de domicilios que recebem renda de

Ano Fonte Trabalho ~ Aposentadoria ~ Pensdo  Outras fontes  Fontes que néo o trabalho
PNAD 0,84402 0,24292 0,15630 0,12115 0,43932
2002 PME imputada1 0,82033 0,25874 0,15492 0,12180 0,42646
PNAD 0,82820 0,24156 0,16090 0,11351 0,43988
2003 PME imputada' ~ 0,83232 0,25525 0,15343 0,11469 0,41949
PNAD 0,83147 0,23700 0,16628 0,15058 0,46440
2004 PME imputada1 0,82822 0,25875 0,16316 0,14898 0,45026
PNAD 0,84034 0,24121 0,16873 0,13917 0,45860
2005 PME imputada’ ~ 0,82196 0,26407 0,17403 0,14045 0,45225
PNAD 0,83926 0,23950 0,16772 0,17556 0,48462
2006 PME imputada1 0,82412 0,26055 0,17478 0,17195 0,47309

Fontes: Elaboracdo propria com base nas PNADs de 2002-2006 e nas PMEs de 2002-2006.
Nota: ' Més de setembro.

De fato, independentemente do ano, as propor¢des de domicilio que recebem
determinado tipo de rendimento observadas na PNAD sio muito préximas das
proporgoes imputadas na PME. As diferengas entre as duas bases de dados estao
dentro de uma margem j4 observada na propor¢io de domicilios que recebem
renda do trabalho, que nao foi imputada. A tltima coluna confirma que, apesar
de nao utilizarmos um modelo de imputagao que considera possiveis correlagoes
entre os tipos de renda (multivariado), as propor¢oes de domicilios que tiveram
alguma renda imputada na PME estao muito préximas da propor¢ao de domicilios
que recebem alguma renda do nao trabalho na PNAD.

O grifico 4, por sua vez, mostra como o processo de imputagao da renda do
ndo trabalho na PME aproximou a distribuigao da renda domiciliar per capita nas
duas bases de dados, independentemente do ano.

Apesar de a distribui¢io da renda domiciliar per capita ser muito préxima entre as
duas bases de dados apds o processo de imputagio, as medidas de bem-estar e desigual-
dade derivadas destas distribuigbes ndo esto tao préximas, como pode ser observado no
grifico 5. Na PME imputada, a renda domiciliar per capita média, assim como os indices
de Gini e as propor¢oes de pobres, estd sobre-estimada em relagio aos dados da PNAD
para a maioria dos anos. Contudo, também evidenciamos uma diferenca considerdvel na
renda per capita do trabalho que, a principio, no deveria apresentar diferenca alguma.
Portanto, todas estas diferengas estao dentro de uma discrepancia previamente constatada
nas estatisticas sobre renda do trabalho.*® Essa diferenga de niveis pode decorrer de erros
de medida gerados pela volatilidade na renda, em especial da recebida pelos trabalhadores
do setor informal, algo que a PME capta de melhor forma que a PNAD.

23. Mesmo controlando aspectos do desenho amostral das duas pesquisas, o erro amostral nestas estatisticas ndo é grande o suficiente
para explicar as diferencas na renda do trabalho.
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GRAFICO 4

Distribuicdo do logaritmo da renda per capita na PNAD e na PME imputada
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Fonte: Elaborac&o prépria com base nas PNADs de 2002-2006 e nas PMEs de 2002-2006.
Nota: Dados das PMEs imputadas referentes ao més de setembro de cada ano.

= Renda per capita na PNAD
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GRAFICO 5

Diferencas entre a PME imputada e a PNAD nas medidas de bem-estar

(Diferenca proporcional na renda per capita) (Diferenca nos indices)
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Fonte: Elaboragéo prépria com base nas PNADs === 0g da renda do trabalho per capita === indice de Gini === Hiato da pobreza ( P1)
de 2002-2006 e nas PMEs de 2002-2006. ===Log da renda per capita = = = Proporcao de pobres (P0)
Nota: Dados da PME imputada referentes ao més de setembro de cada ano. « = = Severidade da pobreza ( P2)

O grifico A.2 do anexo mostra que a desigualdade da renda do trabalho ¢
maior na PNAD que na PME. Essa diferenca chega a 2 pontos percentuais (p.p.)
no indice de Gini, em 2006. Contudo, a tendéncia de queda na desigualdade ¢
verificada em ambas as pesquisas.

5 DECOMPOSICAO DAS VARIACOES NOS INDICADORES SOCIOECONOMICOS

Na decomposi¢ao da varia¢do dos indicadores socioecondmicos, separamos as
mudangas em trés partes: tendéncia, sazonalidade e residuo. Assim um indicador
y, pode ser escrito como:

2=y Ay ©)

T . . S .
onde J, ¢ o componente derivado da tendéncia, y, é o componente derivado da
sazonalidade e ¥, ¢é o residuo.

A tendéncia foi estimada de maneira nio paramétrica através da seguinte
média mével de 13 meses (MM 13),

£+6
2.0 o
T _ s=t—6
J: 13

A sazonalidade foi calculada por meio da estimagao da seguinte fungao linear
do indicador observado menos a MM13 centrada no mesmo més em relacao aos
12 meses do ano:

(5, —3))=D.8,+4, (8)
S=1
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12
s S & . .
tal que y, = 255 ,onde § ¢ o estimador de minimos quadrados para § .

S=1
O componente residual representa a parte do indicador nao explicada pela
tendéncia ou pela sazonalidade. Ou seja, 3, =#,, onde #, é o estimador de mi-
nimos quadrados para u,.

Na tabela 4, apresentamos as estimagoes da sazonalidade dos indicadores
socioecondmicos derivados da renda domiciliar per capita. Podemos verificar que
arenda per capita é, em média, cerca de 3% menor nos meses de janeiro e fevereiro
e 2,5% maior nos meses de maio e agosto. J4 a desigualdade, medida pelo indice
de Gini, ¢ significativamente menor em dezembro e fevereiro (entre 0,6 p.p. ¢ 0,8
p-p- no indice de Gini) e maior em agosto (0,7 p.p. no indice de Gini). Portanto,
podemos observar que, nos meses em que a renda média per capita é menor, a
desigualdade também ¢ menor, e vice-versa.

A propor¢ao de pobres, que depende tanto da renda média quanto da desigual-
dade, ¢ cerca de 0,4 p.p. maior entre os meses de janeiro a abril, 0,36 p.p. menor
em maio e quase 0,5 p.p. menor em novembro e dezembro. A taxa de indigéncia,
por sua vez, nao apresenta um padrao sazonal tdo definido. Neste caso, novembro
¢ 0 tnico més que se distingue significativamente dos demais com uma redug¢io
de 0,36 p.p. na propor¢ao de pessoas extremamente pobres.

TABELA 4
Sazonalidade dos indicadores socioeconémicos

Log da renda Proporcao de

Més o indice de Gini Proporcao de pobres
per capita média extremamente pobres
Janeiro -0,02785** -0,00187 0,00475** 0,00143
Fevereiro -0,03692*** -0,00631* 0,00444** 0,00121
Marco -0,01074 -0,00115 0,00263 0,00196
Abril 0,00239 0,00345 0,00407** 0,00150
Maio 0,02449** 0,00403 -0,00359* -0,00019
Junho 0,01529 0,00226 0,00137 0,00096
Julho 0,01069 0,00077 —0,00071 0,00092
Agosto 0,02796** 0,00702** -0,00104 0,00052
Setembro 0,01115 0,00163 -0,00255 -0,00128
Outubro 0,00233 -0,00061 -0,00096 —-0,00222
Novembro 0,00049 -0,00086 -0,00449** —0,00359***
Dezembro -0,01665 -0,00827** -0,00499** -0,00187

Fonte: Elaboracéo propria com base nas PMEs imputadas de 2002-2007 e World Bank (2006).
Nota: * Significante a 10%, ** significante a 5%, *** significante a 1%.

No grifico 6, podemos observar, além dos picos entre os meses de maio e
agosto e os vales entre os meses de dezembro e fevereiro, que a renda per capita
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média decresce entre margo de 2002 e agosto de 2003, volta a crescer a partir de
janeiro de 2004. No final do periodo analisado, a partir de setembro de 2006, a
renda per capita média apresenta novamente uma pequena tendéncia de queda.

GRAFICO 6
Decomposicao das variacdes da renda per capita média
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Fonte: Elaboracédo prépria com base nas PMEs imputadas de 2002-2007. m——Tendéncia === Sazonalidade = === Residuo

O grdfico 7 ilustra com clareza 0 aumento na desigualdade ocorrido a partir de
abril de cada ano, atingindo um pico em agosto. A partir de agosto, a desigualdade
cai, com um vale entre dezembro e fevereiro. Além disso, verificamos também que
a desigualdade, medida pelo indice de Gini, apresenta uma tendéncia de redu¢ao
quase que monotdnica ao longo do periodo analisado para o conjunto de RMs.

GRAFICO 7
Decomposicdo das variagdes no indice de Gini
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Fonte: Elaboracdo prépria com base nas PMEs imputadas de 2002-2007. m——Tendéncia === Sazonalidade = === Residuo

No grifico 8, verificamos o padrio de aumento na pobreza que ocorre nos
meses de janeiro a abril de cada ano, assim como a redugao que ocorre geralmente
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nos meses de novembro e dezembro. Em termos de tendéncia, a propor¢ao de
pobres apresenta um padrio inverso ao da renda média per capiza, aumentando
até setembro de 2003 e diminuindo a partir de entdo.

GRAFICO 8
Decomposicdo das variagdes na proporcao de pobres
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Fonte: Elaboracdo prépria com base nas PMEs imputadas
de 2002-2007 e World Bank (2006).
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Pelo gréfico 9, verificamos que a tendéncia da indigéncia acompanha a da
pobreza. Além disso, fica clara a significante redugio na pobreza extrema ocorrida
geralmente em novembro de cada ano e a auséncia de variagdes sazonais entre os
meses de janeiro e agosto.

GRAFICO 9
Decomposicao das variacdes na proporcao de indigentes
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Fonte: Elaboracdo prépria com base nas PMEs imputadas
de 2002-2007 e World Bank (2006). m— Tendéncia === Sazonalidade === Residuo

De maneira geral, os resultados apresentados nesta se¢o em relagio a ten-
déncia dos indicadores seguem o mesmo padrio j4 constatado com o niimero da
PNAD, na segunda se¢do deste artigo. Contudo, com os dados imputados da
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PME, foi possivel averiguar a existéncia de padroes sazonais na variagao desses indica-
dores. Basicamente, entre janeiro e abril, quando a desigualdade ¢ maior, porém a
renda média é menor, a pobreza tende a subir. Entre maio e setembro, apesar de a
desigualdade ser maior, a renda média se eleva e a pobreza cai. Finalmente, entre
outubro e dezembro, a desigualdade se reduz e a taxa de pobreza, assim como a
taxa de indigéncia, acompanha esta queda.

Cabe salientar que o processo de imputagao realizado na PME baseou-se
em informagdes de setembro de cada ano. Portanto, estamos assumindo que os
coeficientes estimados s3o estdveis ao longo de 12 meses e que poderfamos estar
subestimando parte da sazonalidade. Por outro lado, os resultados coincidem com
a variagdo na atividade econémica. Portanto, independentemente das evidéncias
anuais, a variagdo intra-anual da desigualdade pode ter sido pré-ciclica para o
periodo analisado.

6 FATOS ESTILIZADOS QUE A PNAD NAO MOSTRA

Nesta se¢do sao apresentadas algumas estatisticas derivadas do painel da PME,
aproveitando o fato de o mesmo domicilio ser observado por mais de um més.
Para a reconstitui¢ao do painel da PME a partir de seus microdados, utilizamos
o algoritmo proposto por Ribas e Soares (2008).>* Para possibilitar uma compa-
racio com as estatisticas observadas na PNAD, apresentadas na se¢io 2, todos os
resultados a seguir s3o centrados no més de setembro de cada ano.

A tabela 5 mostra como a renda média observada em um més se distingue
da renda permanente, definida como a média de quatro meses seguidos. A renda
permanente per capita ¢ consideravelmente menor que a renda per capita observada,
porque, por ser a média de um periodo, ela suaviza ganhos e perdas extraordindrios
que tendem a elevar a renda observada. Da mesma forma, a desigualdade, medida
pelo indice de Gini, também ¢ menor quando consideramos a renda permanente,
pois as caudas inferior e superior dessa distribui¢io sio menores que as da distri-
bui¢ao da renda observada. Ou seja, na média, os domicilios na parte inferior da
distribui¢do de renda recebem mais do que ¢ observado anualmente na PNAD,
enquanto os domicilios na parte superior desta distribui¢ao recebem menos do
que normalmente se observa.

Considerando que o bem-estar de uma familia estd mais relacionado a sua
renda permanente do que 2 sua renda observada em apenas um més — mesmo
esta renda permanente sendo referente a um curto periodo de tempo —, podemos

24. 0 algoritmo se encontra no apéndice do artigo, disponivel em: <http://www.ipea.gov.br/sites/000/2/publicacoes/tds/td_1348.pdf>
De acordo com Ribas e Soares (2008), recuperam-se entre 7 p.p. e 10 p.p. da amostra nos primeiros meses de intervalo, promovendo
uma redugdo pela metade da taxa de atrito quando se utiliza o algoritmo por eles proposto. Nos intervalos maiores, recuperaram-se
entre 5 p.p. e 6 p.p. da amostra na antiga PME e entre 15 p.p. e 25 p.p. da amostra na nova PME.
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dizer que alguns dos indicadores socioeconémicos frequentemente calculados com
base na PNAD estariam sobre-estimados. Isso porque eles levam em consideragao
ganhos e perdas transitérias das familias no seu cdlculo.

TABELA 5
Comparacao entre a média e a desigualdade das rendas observada e permanente
Ano
Indicador
2002 2003 2004 2005 2006

Renda per capita média 522,94 473,22 507,60 508,66 518,95
Renda permanente per capita média 434,31 460,68 482,34 503,91 506,48
indice de Gini derivado da renda observada 0,5996 0,5913 0,6020 0,5802 0,5629

Indice de Gini derivado da renda permanente 0,5572 0,5570 0,5599 0,5449 0,5207

Fonte: Elaboracéo prpria com base nas PMEs imputadas de 2002-2006.
Nota: Dados referentes ao més de setembro. Renda permanente definida como a renda média das quatro entrevistas consecutivas.

A tabela 6, além de apresentar as taxas de pobreza por ano para as RMs bra-
sileiras, mostra algumas estatisticas do ponto de vista dindmico, evidenciando o
que estd por trds dos nimeros apresentados na PNAD em setembro de cada ano.
Entre os pobres observados, por exemplo, mais de 30% saem da pobreza no més
seguinte (outubro), sendo que esta taxa apresenta um aumento entre 2002 e 2006.
Apé6s dois meses, entre 15% e 17% e, no terceiro més, de 9% a 11%. Com isso,
do total de pobres observados, apenas 40% permanecem na pobreza por quatro
meses ou mais.

Barros, Mendonga e Neri (1995) encontram uma taxa mensal de safda da
pobreza consideravelmente menor, cerca de 17%, para o periodo entre 1982 e
1992. Contudo, cabe salientar que a defini¢io de pobreza para estes autores s6
considera a renda proveniente do trabalho. Nos Estados Unidos, entre 1996 e
1999, Iceland (2003) estima que 51% dos pobres permanecem quatro meses ou
menos na pobreza.

Apesar da elevada mobilidade para fora da pobreza em um curto periodo,
¢ possivel identificar ainda pela tabela 6 uma significativa taxa de reentrada na
condi¢ao de pobre. Do contingente de pobres, cerca de 13% saem da pobreza em
um més, porém retornam a ela no més seguinte, e cerca de 5% saem e retornam dois
meses depois. Isso significa que, dos que saem da pobreza, quase 40% (13%/32,5%)
retornam a ela no més seguinte e 15% (5%/32,5%) retornam no segundo més. Ou
seja, dos que sairam da pobreza, apenas 45% se mantiveram fora desta condi¢ao
por dois meses ou mais.

A taxa de transi¢do em 12 meses ratifica este resultado, pois notamos por
seu intermédio que em torno de 45% dos pobres nio sao observados na pobreza
no ano seguinte. Essa taxa de saida acompanha ainda a tendéncia de redug¢io da
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pobreza nas RMs brasileiras, sendo maior entre 2005 e 2006 do que entre 2002
€ 2003. Para fins de comparagio, Iceland aponta que, nos Estados Unidos, a taxa

de saida da pobreza entre 1996 e 1997 foi de 35%.

TABELA 6
Estatisticas sobre a dindmica da pobreza entre 2002 e 2006
2002 2003 2004 2005 2006

Proporcao de pobres 0,2021 0,2188 0,2018 0,1831 0,1603
Taxa de saida da pobreza em 1 més 0,3080 0,3046 0,3387 0,3148 0,3583
2 meses 0,1702 0,1586 0,1504 0,1642 0,1716
3 meses 0,0982 0,1125 0,1091 0,0988 0,0930
12 meses 0,4395 0,4595 0,4738 0,5015 .
Taxa de retorno a pobreza em 1 més 0,1302 0,1198 0,1313 0,1448 0,1305
2 meses 0,0558 0,0418 0,0635 0,0456 0,0689
Proporcdo de ndo pobres 0,7979 0,7812 0,7982 0,8169 0,8397
Taxa de entrada na pobreza em 1 més 0,0866 0,0896 0,0758 0,0717 0,0695
2 meses 0,0460 0,0467 0,0450 0,0371 0,0399
3 meses 0,0363 0,0278 0,0291 0,0301 0,0250
12 meses 0,1205 0,0937 0,0892 0,0793 .
Taxa de retorno a ndo pobreza em 1 més 0,0456 0,0513 0,0412 0,0369 0,0384
2 meses 0,0148 0,0150 0,0171 0,0151 0,0087

Proporcao de pobres pela renda permanente 0,1704 0,1739 0,1638 0,1373 0,1150
Proporcdo de nao pobres entre os com renda

permanente abaixo da linha de pobreza 0,1529 0,1448 0,1426 0,1648 0,1905
Proporcao de pobres entre os com renda
permanente acima da linha de pobreza 0,0704 0,0978 0,0863 0,0684 0,0718

Fonte: Elaboracéo prépria com base nas PMEs imputadas de 2002-2006 e World Bank (2006).

A taxa de entrada na pobreza apresentada na tabela 6, por outro lado, é perto
de 8% no primeiro més, 4% no segundo més e 3% no terceiro més. Na diferenca
em 12 meses, a taxa de entrada na pobreza passa de 12%, entre 2002 ¢ 2003, para
8%, entre 2005 e 2006. Nos nimeros de Iceland, essa taxa era de 3% para os
Estados Unidos entre 1996 ¢ 1997.

Comparando as taxas de entrada e saida da pobreza, chegamos a uma taxa
total de rotatividade (ou mobilidade) de 13% no primeiro més, 7% no segundo
més, 4% no terceiro més e 17% entre 12 meses.” Ou seja, em um més cerca de
13% da populagio cruza a linha de pobreza em algum dos sentidos. Esta taxa ¢
préxima da calculada por Barros, Mendonga e Neri para o periodo entre 1982 e
1992, que era de 15%. De fato, apesar de as taxas mensais e anuais de saida da

25. A taxa total de rotatividade é definida pela soma das propor¢des de pessoas na populagao total que sairam da pobreza e que
entraram nesta situacao.
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pobreza aumentar ao longo do tempo, a mobilidade como um todo vem dimi-
nuindo em consequéncia da reducio da pobreza. Entre 2002 e 2000, a taxa de
rotatividade mensal passou de 13,1% para 11,6%, enquanto a taxa de rotatividade
anual passou de 18,5% para 15,6%.

Entre aqueles que entram na pobreza, mais da metade (54%) sai no més
seguinte e quase 18% saem em dois meses. Portanto, daqueles que entram na po-
breza, apenas 28% permanecem por dois meses ou mais. As estimativas de Barros,
Mendonga e Neri apontam, para o periodo entre 1982 e 1992, que 44% das pessoas
saem da pobreza um més apds nela entrarem e 16% saem ap6s dois meses.

Na tabela 6 assim como na tabela 5, o indicador derivado da renda per-
manente (média de quatro meses) ¢ menor que o indicador de renda observada.
Jalan e Ravallion (1998, 2000) definem este indice de pobreza derivado da renda
permanente como uma medida de pobreza crénica, enquanto a diferenga entre
esta medida e o indicador de renda observada ¢ classificada como um fenémeno
de pobreza transitéria. Portanto, a propor¢ao do componente cronico em relagao
a pobreza observada era de 79%, entre 2002 e 2006 nas RMs.

Em uma andlise distinta para as dreas urbanas brasileiras, entre 1993 e 2003,
Ribas e Machado (2007) estimam que o componente cronico representava 70% da
pobreza absoluta observada. J4 Barros, Mendonga e Neri, que utilizam uma defini¢ao
mais préxima de renda permanente daquela que ¢ aqui utilizada, identificam que as
medidas de pobreza cronica e observada apresentavam valores muito préximos, in-
dependentemente da linha de pobreza utilizada. Contudo, como j4 salientamos, sua
medida de renda per capita s6 leva em conta os rendimentos provenientes do trabalho.
Para os Estados Unidos, Iceland identifica que a propor¢ao do componente crénico em
relagdo & pobreza observada era também préxima a 80%, entre 1996 e 1999.

A razio para a pobreza cronica ser menor que a pobreza observada ¢ que esta
tltima ¢é explicada, em parte, pelos choques negativos transitérios ocorridos sobre a
renda familiar. Quando suavizamos esses choques, a incidéncia da pobreza diminui.
De fato, na tabela 6, verificamos que quase 8% das pessoas nio identificadas como
pobres de acordo com sua renda permanente sao observadas na pobreza no més de
setembro. Por outro lado, quase 16% das pessoas com renda permanente abaixo
da linha de pobreza nio sio observadas na pobreza no mesmo periodo.

A tabela 7 evidencia a incidéncia de pobreza extrema ou indigéncia. Iden-
tificamos que a taxa total de rotatividade na indigéncia é menor que na pobreza,
algo jd esperado. Esta taxa é, em média, de 8% no primeiro més, 4% no segundo
meés, 3% no terceiro més e 11% entre 12 meses. Além disso, houve uma reducao
nas taxas de rotatividade mensal, de 9% em 2003 para menos de 7% em 2006, e
anual, de 12% entre 2002 e 2003 para 9% entre 2005 e 20006.
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TABELA 7
Estatisticas sobre a dindmica da indigéncia entre 2002 e 2006
2002 2003 2004 2005 2006

Proporcao de indigentes 0,0974 0,1022 0,0913 0,0842 0,0690
Taxa de saida da pobreza
extrema em 1 més 0,4460 0,4463 0,4482 0,4623 0,4805
2 meses 0,2034 0,1741 0,1784 0,1732 0,1963
3 meses 0,1143 0,1142 0,1167 0,1039 0,1098
12 meses 0,6315 0,6109 0,6313 0,6518 .
Taxa de retorno a pobreza extrema em 1 més 0,1491 0,1529 0,1713 0,1664 0,1677
2 meses 0,0811 0,0533 0,0700 0,0840 0,0813
Proporcdo de ndo indigentes 0,9026 0,8978 0,9087 0,9158 0,9310
Taxa de entrada na pobreza extrema em 1 més 0,0461 0,0500 0,0405 0,0434 0,0362
2 meses 0,0291 0,0271 0,0277 0,0276 0,0248
3 meses 0,0241 0,0233 0,0191 0,0180 0,0194
12 meses 0,0659 0,0512 0,0504 0,0410 .
Taxa de retorno a ndo pobreza extrema em 1 més 0,0272 0,0308 0,0256 0,0264 0,0234
2 meses 0,0078 0,0099 0,0105 0,0095 0,0068

Proporcédo de indigentes pela renda permanente 0,0623 0,0620 0,0551 0,0446 0,0414

Proporcdo de ndo indigentes entre os com renda
permanente abaixo da linha de pobreza extrema 0,2090 0,1752 0,1772 0,1822 0,1948
Proporcdo de indigentes entre os com renda per-
manente acima da linha de pobreza extrema 0,0545 0,0571 0,0473 0,0434 0,0360

Fonte: Elaboracéo prépria com base nas PMEs imputadas de 2002-2006 e World Bank (2006).

Da mesma forma, a propor¢ao de indigentes que permanecem nesta situagao apds
trés meses diminuiu de 26,5%, em 2003, para 21%, em 2006, enquanto a propor¢ao
de pessoas que transitaram para a pobreza extrema neste mesmo periodo passa de 10%
para 8%. As taxas de retorno para fora e para dentro da pobreza extrema, por outro
lado, nao apresentam uma tendéncia bem definida no periodo analisado. Na média,
cerca de 35% das pessoas que saem da pobreza extrema a ela retornam no més seguinte
e 16% retornam dois meses depois. Das pessoas que entram na pobreza extrema, 62%
saem desta condi¢io um més depois e 21% saem dois meses depois.

Assim como a proporgio de indigentes definida por sua renda observada, a pro-
porcio de indigentes definida por sua renda permanente, que representa cerca de 60%
da primeira, diminui de 6% para 4% entre 2002 e 2006. Igualmente, a propor¢ao de
indigentes observados em setembro entre as pessoas com renda permanente acima da
linha de pobreza extrema diminui de 5,5% para 3,6% no mesmo periodo. Por fim, a

proporgao de pessoas acima da linha de pobreza extrema entre os indigentes cronicos
diminui de 21% para 17,5%, entre 2002 e 2003, e aumenta para 19,5% até 2006.

Podemos concluir, portanto, que as estatisticas derivadas da PNAD, por
serem referentes somente ao més de setembro, nao captam uma série de questoes
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relevantes relacionadas 4 dinAmica da pobreza e da desigualdade. De fato, as taxas
de transi¢do para fora ou para dentro da pobreza/indigéncia nas RMs, por exemplo,
sa0 muito elevadas logo nos primeiros meses posteriores a data de realizagao desta
pesquisa. Além disso, os indicadores de pobreza e desigualdade derivados da renda
observada em um tnico més tendem a ser sobre-estimados em relacio aos seus
padrdes de mais longo prazo, derivados da renda permanente.

7 CONSIDERACOES FINAIS

Este artigo propde uma forma de imputagio dos rendimentos nio provindos do
trabalho na PME, do IBGE. A intengao ¢ aumentar a utilidade da atual pesquisa,
possibilitando a investiga¢io de fendmenos socioecondmicos de maneira longitu-
dinal e/ou dinAmica. A PNAD, também do IBGE, ¢ limitada neste sentido por
ser realizada em apenas um més do ano e entrevistar cada domicilio da amostra
somente uma vez. A PME, por outro lado, ¢ uma pesquisa mensal com uma amos-
tragem realizada com base em um painel rotativo. Este painel rotativo mensal ¢
de grande utilidade para andlises de mobilidade, porém o questiondrio da PME ¢
mais enxuto que o da PNAD, limitando o tipo de informagio disponivel.

Por meio do processo de imputagao da renda do nao trabalho, nao disponivel
na PME, mostramos que ¢é possivel investigar uma série de eventos que antes nao
era possivel analisar. Este processo de imputagdo mostrou-se consistente quando

comparamos as estatisticas da PME (imputada) e da PNAD.

Como exemplo de investigagao longitudinal utilizando a PME imputada,
mostramos que as tendéncias dos nimeros de pobreza e desigualdade nas RMs
observadas com dados mensais sao as mesmas observadas com os dados da PNAD,
referente somente a0 més de setembro. No entanto, identificamos ainda que, por
trds destas tendéncias, aqueles ndmeros apresentam certo padrio sazonal. Entre
janeiro e abril de cada ano, a desigualdade tende a ser maior, enquanto a renda
média é menor e a pobreza tende a subir. De maio a setembro, apesar de a desigual-
dade aumentar, a renda média também aumenta e a pobreza, consequentemente,
diminui. Entre outubro e dezembro, a desigualdade tende a diminuir e a taxa de
pobreza, assim como a taxa de indigéncia, acompanha esta queda. E importante
lembrar que estas estimativas podem estar enviesadas, particularmente nos meses
de abril e maio, por causa do critério arbitrério de utilizagio das PNADs que ¢
adotado. Portanto, uma sugestao para um futuro trabalho serd estimar um modelo
que combine os coeficientes estimados para cada ano, possibilitando uma transi¢ao
mais suave entre as estimativas da PNAD.

Na investiga¢ao das transi¢oes para dentro e para fora da pobreza e da indi-
géncia, identificamos que, por trds das estatisticas derivadas da PNAD, existe uma
considerdvel mobilidade. De fato, apenas 40% dos pobres e 25% dos indigentes
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nas RMs, observados em setembro, permanecem nesta mesma situagao pelo menos
até janeiro do ano seguinte. Comparando com os ndmeros que Iceland (2003)
estimou para os Estados Unidos, entre 1996 ¢ 1999, constatamos que a dindmica
da pobreza é maior nas RMs brasileiras que naquele pafs. No entanto, salientamos
que a estimagio desta mobilidade, sem que sejam levadas em conta as rendas do
nao trabalho dos domicilios, pode resultar em estatisticas enviesadas, como as de
Barros, Mendonca e Neri (1995).

Dada esta elevada mobilidade, uma de nossas conclusoes ¢ que os indicadores
socioecondmicos, calculados com base na renda domiciliar per capita levantada
na PNAD, estdo sobre estimados do ponto de vista da condi¢ao permanente das
familias. Isso porque, na média, os domicilios na parte inferior da distribui¢ao
de renda recebem geralmente mais do que é observado anualmente na PNAD,
enquanto os domicilios na parte superior desta distribui¢ao recebem normalmente
menos do que se observa.

Além dos tipos de andlise apresentados neste artigo, o processo de imputagao
na PME pode ser ttil para outras formas de investigagio que requerem a utilizagao
da renda domiciliar per capita como varidvel de controle ou de interesse, como
no caso de Machado e Ribas (2008). Contudo, salientamos que este processo é
apenas uma alternativa a escassez de dados em painel no Brasil. A introdugio de
uma nova PNAD com um formato de painel rotativo, planejada para os préximos
anos, deverd suprir esta deficiéncia.

ABSTRACT

Though the Pesquisa Mensal Emprego (PME/IBGE — Monthly Employment Survey) is the richest dataset
for the analysis of labor market dynamics in Brazil, it does not contain information on workers' non-labor
income. This paper proposes a new methodology to impute this income source into PME based on a system
of equations that is estimated from the Brazilian Household Survey (PNAD/IBGE). Besides describing the
imputation model and its consistency, the paper also presents some stylized facts on the dynamics of
poverty and inequality in the main Brazilian metropolitan areas. Our results cover the patterns of seasonality
and tendency of poverty and inequality; rates of transition into and out of poverty; and the comparison
between the incidence rates of chronic poverty and observed poverty.
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ANEXO

QUADROA.1

Variaveis utilizadas no processo de imputacao das outras rendas

Aposentadorias

Pensoes

ricos

QOutras rendas dos
pobres

Logaritmo do nimero de membros do domicilio
Dummy se ha mais de uma familia no domicilio
Dummy se a maioria dos moradores esta em idade ativa

Dummy para auséncia de criancas com nove anos ou menos
Dummy para presenca de até uma crianga com nove anos ou menos

Dummy para auséncia de jovens entre 10 e 17 anos

Dummy para presenca de até um jovem entre 10 e 17 anos
Dummy para presenca de até um idoso com 65 anos ou mais

Dummy se chefe do domicilio reside com conjuge
Dummy para chefe do sexo masculino

Dummy para chefe de cor branca

Idade do chefe no domicilio

Idade do chefe ao quadrado

Dummy se o chefe possui 40 anos ou mais

Dummy se o chefe possui 50 anos ou mais

Dummy se o chefe possui 65 anos ou mais

Dummy se o chefe possui ensino fundamental completo
Dummy se o chefe possui ensino médio completo
Dummy se o chefe possui ensino superior completo
Dummy para pessoa do sexo masculino

Dummy para pessoa de cor branca

Idade da pessoa

|dade da pessoa ao quadrado

Dummy se a pessoa possui 40 anos ou mais

Dummy se a pessoa possui 50 anos ou mais

Dummy se a pessoa possui 65 anos ou mais

Dummy se a pessoa reside com seu conjuge

Dummy se a pessoa possui ensino fundamental completo
Dummy se a pessoa possui ensino médio completo
Dummy se a pessoa possui ensino superior completo
Dummy se a pessoa esta desempregada

Dummy se a pessoa ja trabalhou alguma vez

Dummy se a pessoa ficou mais de um ano no trabalho anterior
Dummy se a pessoa esta ha mais de um ano sem ocupacéo

Dummy se a pessoa esta atualmente contribuindo para a
previdéncia

Dummy se a pessoa esta ha mais de um ano na ocupacdo atual

x X X X X X X X X

X X X X X X X X X X X X X xX x

>xX X X X X X X X X

X X X X X X X X X X X X X X X

X

X X X X X X X X X X X X X X X X X Xx

>

X X X X X X X X X X X X X X X X X Xx

(continua)
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(continuagdo)

) ; Outras rendas dos
Aposentadorias  Penspes ———

pobres ricos
Dummy se a pessoa esta ocupada no setor formal X X
Dummy se a pessoa esta em ocupacao de nivel técnico X X
Dummy se a pessoa esta em ocupacao de nivel superior X X
Dummy se a pessoa estava ocupada X X
Interacdo entre dummy para pessoa ocupada e log do rendi- . .
mento do trabalho
Dummy se havia pessoa ocupada no domicilio X
Logaritmo dos rendimentos do trabalho no domicilio X
Interacéo entre dummy para pessoas ocupadas e log dos
rendimentos do trabalho no domicilio X
Dummy para outras pessoas ocupadas no domicilio X X
Interacdo entre dummy para outras pessoas ocupadas e log de .
seus rendimentos no trabalho
Dummy se havia mais de um desempregado no domicilio X X X X
Dummy se havia mais de uma pessoa ocupada no domicilio X X X X
Dummy se havia uma pessoa com mais de um ano na ocupa- . . . .
cao atual
Dummy se havia um adulto com ensino fundamental completo X X X X
Dummy se havia mais de um adulto com ensino fundamental . . . .
completo
Dummy se havia um adulto com ensino médio completo X X X X
Dummy se havia um adulto com ensino superior completo X X X X
Dummy se havia uma pessoa ocupada no setor formal X X X X
Dummy se havia uma pessoa em ocupacao de nivel técnico X X X X
Dummy se havia uma pessoa em ocupacao de nivel superior X X X X
Dummy se havia uma pessoa atualmente contribuindo para a . . . .
previdéncia
Dummy para presenca de crianca trabalhando X X X X
Dummy para auséncia de adulto analfabeto X X X X
Dummy para auséncia de adulto analfabeto funcional X X X X

Fonte: Elaboracdo dos autores.
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GRAFICO A
Relacdo entre renda do trabalho e outras rendas nas PNADs de 2002-2006
(Log de outras rendas) 2002 (Log de outras rendas) 2003
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Fonte: Elaboracdo propria com base nas PNADs de 2002-2006.
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GRAFICOA.2
Diferencas entre a PME e a PNAD na desigualdade da renda do trabalho
(Indice de Gini) (Diferenca no indice de Gini)
0,65 0,00
063 mees \ e, - 0,02
0,62 il — am=== BRLL — 0,03
061 e 04
0,60 L - - - ] 0,05
o S & & S
Fonte: Elaboracdo prépria com base nas PNADs de 2002-2006 e nas PMEs de 2002-2006.
Nota: Dados da PME referentes ao més de setembro de cada ano.
mee PNAD == wPME  =uuuDiferenca
TABELAA.1
Linhas de pobreza e indigéncia para as regiées metropolitanas brasileiras
. Linhas de (R$)'
Codigos RM — —
Indigéncia (extrema pobreza) Pobreza (minimo sustento)
26 Recife 62 104
29 Salvador 63 108
31 Belo Horizonte 59 103
33 Rio de Janeiro 62 107
35 Sao Paulo 65 115
43 Porto Alegre 64 1"
Fonte: World Bank (2006).
Nota: " Linhas calculadas a precos de janeiro de 2003.
TABELAA.2
Composicdo da renda domiciliar por ano na PNAD
Propor¢do da renda domiciliar proveniente de
Ano ) B Outras rendas
Trabalho Aposentadoria Pensao -
Pobres Ricos
2002 0,7252 0,1510 0,0636 0,0418 0,0184
2003 0,7099 0,1736 0,0802 0,0190 0,0173
2004 0,7027 0,1717 0,0844 0,0280 0,0133
2005 0,7169 0,1631 0,0718 0,0256 0,0226
2006 0,711 0,1680 0,0748 0,0239 0,0223

Fonte: PNADs de 2002-2006.
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