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1 INTRODUCAO

Estudos longitudinais visam 4 observagao de caracteristicas de individuos ou empresas ao longo
do tempo e sua realizagio depende da existéncia de informagoes para as mesmas unidades
em repetidas ocasioes. No dmbito das estatisticas ptblicas brasileiras, andlises longitudinais
podem ser realizadas a partir de registros administrativos ou de pesquisas amostrais cuja coleta
de dados repetida no tempo possibilite a identificagio e 0 acompanhamento das unidades.
Este estudo tem como foco as pesquisas amostrais, cuja representatividade ¢ assegurada pela
incorporagio de pesos amostrais nos procedimentos de expansao dos resultados.

Em estudos longitudinais, apenas as unidades amostrais com resposta em todas as
ocasides no escopo da andlise podem ser utilizadas nos procedimentos de estimagao. Tal
situagao faz com que os pesos amostrais usualmente publicados (pesos transversais) deixem
de cumprir seu objetivo de produzir estimativas vélidas para a populagao-alvo. Além disso,
a auséncia de resposta em uma ou mais ocasides (nio reposta longitudinal) pode produzir
vieses nas estimativas, interferindo também na sua precisio. Um desafio importante em
estudos longitudinais ¢ manter a representatividade da amostra no decorrer do estudo.
Sendo assim, institutos produtores de estatisticas oficiais de Estados Unidos, Canadd,
Alemanha, Austrdlia, entre outros, implementam procedimentos para ajustar os pesos
transversais de suas pesquisas domiciliares longitudinais,” de forma a tornd-los validos
para estudos longitudinais, produzindo entao pesos longitudinais (Teixeira Junior, 2015).
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A elaboracao de pesos longitudinais é também importante para pesquisas domiciliares
que possuem a estrutura longitudinal no nivel do domicilio por meio da sobreposi¢ao
parcial de sua amostra, como é o caso de duas pesquisas realizadas pelo Instituto Brasileiro
de Geografia e Estatistica (IBGE): a Pesquisa Mensal de Emprego (PME) e a Pesquisa
Nacional por Amostra de Domicilios Continua (PNAD Continua). Uma metodologia
para a produgio de pesos longitudinais para a PME foi proposta por Teixeira Janior
(2015) e Teixeira Janior, Silva e Veiga (2016a; 2016b). No caso da PNAD Continua, pesos
longitudinais foram desenvolvidos por Teixeira Janior e Rosseti (2017). Um exemplo de
utilizagao desses pesos pode ser encontrado em Teixeira Janior, Alves e Rosseti (2018),
para andlise da relacio da situagao ocupacional dos jovens com a quantidade de horas
despendidas em afazeres domésticos.

2 A ESTRUTURA LONGITUDINAL DA PNAD CONTINUA

A PNAD Continua, um dos mais importantes levantamentos de informagoes conjunturais
realizados no pais e principal fonte de estatisticas ptiblicas sobre o mercado de trabalho,
¢ uma pesquisa cujo planejamento amostral possui um esquema de rotagao 1-2(5), com
sobreposicao parcial da amostra ao longo dos trimestres. O domicilio ¢ entrevistado
um més, retirado da pesquisa por dois meses consecutivos, e reinserido no trimestre
seguinte, sendo esta sequéncia repetida cinco vezes, quando entio o domicilio é retirado
definitivamente da amostra (IBGE, 2014). Sendo assim, os microdados trimestrais da
pesquisa permitem a realizagao de estudos longitudinais em dois trimestres consecutivos,
com 80% de sua amostra; e em trimestres idénticos de anos consecutivos, com 20%
de sua amostra.

Além de disponibilizar microdados trimestrais da pesquisa, o IBGE divulga também
microdados anuais referentes a primeira e a Gltima participagao do domicilio na pesquisa.
Bases de dados como essas podem ser obtidas por meio da selegao, em cada trimestre
do ano, dos domicilios que estio na entrevista de interesse, totalizando cerca de 450
mil registros, constituindo importante fonte de informagao para andlises longitudinais
sobre as condigoes socioecondmicas no pais.

Este estudo apresenta a seguir a metodologia para constru¢io de pesos longitudinais
para uma base de dados longitudinal composta pela jun¢ao da base de dados dos domicilios
que tiveram sua primeira participa¢do na PNAD Continua em 2017 com aqueles que
tiveram sua quinta e Gltima participagao na pesquisa em 2018.

3 PAREAMENTO

Como jé mencionado, a PNAD Continua foi planejada para acompanhar domicilios da amostra
durante cinco trimestres consecutivos. No caso de haver mudanca de moradores, a entrevista é
realizada com os novos moradores do domicilio. Logo, a PNAD Continua nao foi planejada
como uma pesquisa longitudinal de individuos. Adicionalmente, o IBGE nio disponibiliza,
até¢ o momento, junto com os microdados da pesquisa, informagoes que possibilitem a
identificagio dos individuos em diferentes ocasioes. Entretanto, é possivel parear os moradores
dos domicilios da amostra em ocasi6es distintas da pesquisa a partir de algumas informagoes
sociodemogrificas, de forma semelhante 4 adotada por outros autores com dados da PME



(Lopes, 2002; Ribas, 2008; Rojas, 2014). O procedimento de pareamento de individuos na
PNAD Continua considerou primeiro o pareamento dos domicilios e, em cada um, utilizou
quatro critérios exigindo igualdade nas varidveis/caracteristicas dos moradores da seguinte forma:

* numero de ordem, posi¢io no domicilio, sexo e data de nascimento;
¢ ndmero de ordem, sexo e data de nascimento;

* posigiao no domicilio, sexo e data de nascimento; e

* sexo e data de nascimento.

A taxa de pareamento obtida, considerando a amostra de todo o pais, foi de 67,3%;
resultado muito satisfatério, tendo em vista a auséncia de uma chave de identificacio
e, principalmente, a distdncia no tempo entre as duas ocasides de interesse (quatro
trimestres). Para efeito de comparagio, as taxas de pareamento anuais da PME variavam
em torno de 50% (Teixeira Junior, 2015). A tabela 1 apresenta estatisticas da distribui¢ao
das taxas de pareamento segundo unidade da federagao (UF) e pds-estratos.®

TABELA 1
Taxas de pareamento segundo UF e pos-estratos — Brasil (2017-2018)
(Em %)

Localidade Minimo 12 quartil Mediana 3¢ quartil Méximo Média
UF 38,7 61,1 68,4 71,7 81,3 66,1
Pos-estratos 12,0 60,9 67,9 72,6 86,5 64,3

Fonte: PNAD Continua Anual (primeira entrevista em 2017 e segunda entrevista em 2018) — IBGE.

Os resultados podem ser considerados satisfatérios. Entretanto, existem algumas
localidades com taxas de pareamento consideravelmente baixas. Dentre elas destaca-se
o pés-estrato da cidade de Maceid, onde a taxa de pareamento foi de apenas 12%. Esse
resultado decorre da auséncia da informagao relativa 4 data de nascimento em grande
parte dos registros, informagao crucial para o procedimento de pareamento.

4 TRATAMENTO DO PESO TRANSVERSAL

Um peso longitudinal é construido a partir de um peso transversal inicial, comumente

denominado “peso-base”. O IBGE divulea dois pesos amostrais na PNAD Continua, o peso
g

proveniente do desenho amostral” (V1031) com corre¢io para a nio resposta dentro do setor

censitdrio, e um peso amostral ajustado por pés-estratificagio (V1032) para que as estimativas

de totais populacionais coincidam com as estimativas populacionais divulgadas pelo IBGE.

Entretanto, em nenhum desses pesos hd tratamento para a nao resposta diferenciada
segundo a estrutura por idade e sexo da populagio. E comum que em pesquisas domiciliares
aestrutura por idade e o sexo dos entrevistados seja diferente da encontrada na populagao,
devido ao viés de disponibilidade (Vasconcellos, Silva e Szwarcwald, 2005). Sendo
assim, neste trabalho, para a obten¢io dos pesos-base, utilizou-se a técnica de calibragao
(Deville, Sirndal e Sautory, 1993) que, por meio de multiplicadores conhecidos como

6. Dominios para os quais o IBGE ajusta os pesos amostrais da PNAD Continua.
7. Para mais informaces, ver: <https:/bit.ly/2kX20NU>.



fatores de calibragao, iguala as estimativas de totais populacionais da pesquisa a totais
conhecidos de varidveis de interesse (no caso a distribui¢ao conjunta de idade e sexo).
Para o sucesso do procedimento, ¢ importante que esses totais sejam amplamente aceitos
como corretos ¢ provenientes de fontes conhecidas e confidveis (Brick e Montaquila,
2009). Dessa forma é possivel ajustar a estrutura por idade e sexo dos respondentes da
pesquisa a correspondente estrutura definida pelas projecoes populacionais do IBGE,
fonte esta que atende a restri¢ao de qualidade sugerida por Brick e Montaquila (2009).

O método de calibragio escolhido para esse ajuste denomina-se generalized raking
(Deville, Sirndal e Sautory, 1993), no qual sdo utilizadas as frequéncias marginais das varidveis
auxiliares. Nesse estudo, a primeira frequéncia marginal foi composta pelos totais populacionais
de cada UE segundo sexo e grupos de idade; e a segunda pela populagio dos pés-estratos. O
procedimento de calibragao foi realizado considerando o planejamento amostral da PNAD
Continua, para tal foi utilizado o pacote survey do soffware R (Lumley, 2013).

Para avaliar o procedimento de calibragcao adotou-se a metodologia proposta por Silva
(2004), que sugere critérios relativos aos fatores de calibragio e uma afericao da eficiéncia
média de um conjunto de indicadores de interesse da pesquisa. Todos os resultados foram
considerados adequados, com destaque para os fatores de calibragao que, devido as altas
taxas de resposta da PNAD Continua (em torno de 90%), foram muito baixos. A média
dos fatores de calibragio foi 1,17, enquanto que os valores minimo e méximo foram,
respectivamente, 0,61 e 1,93, dentro dos limites estipulados por Deville, Sirndal e Sautory
(1993) e Silva (2004). O coeficiente de variacao dos fatores de calibracio foi de 12,4%,
abaixo de 15%, valor definido pelo IBGE para indicar boa precisao de estimativas amostrais.

A eficiéncia média foi obtida calculando-se a média dos coeficientes de variagao de
doze indicadores selecionados (tabela 2). Resultados semelhantes foram obtidos ao calcular
as estimativas em nivel Brasil e para as UFs, com diferentes pesos amostrais, sendo que o
peso ajustado por idade e sexo apresentou melhor desempenho quanto a eficiéncia média.
O ajuste pela distribui¢ao de idade e sexo teve efeito diverso nos indicadores. Os indicadores
demogréficos apresentaram redu¢io em seus niveis e os indicadores relacionados a0 mercado
de trabalho apresentaram elevagao, em ambos os casos, devido a distribui¢io por idade e
sexo dos respondentes da pesquisa ser mais envelhecida que a distribuicao das proje¢oes
populacionais. Por sua vez, os indicadores socioeconémicos apresentaram estabilidade.

TABELA 2
Estimativas e coeficientes de variacdo dos indicadores selecionados, por peso amostral utilizado —
Brasil (2017-2018)

Peso IBGE sem calibracdo  Peso IBGE com calibracdo Peso com calibraggo para

Indicador a estrutura idade x sexo
Estimativa o (%) Estimativa o (%) Estimativa o (%)

Eficiéncia média (nivel Brasil) 0,94 0,91 0,88

Proporcéo de pessoas na PIA* 81,3 0,12 81,2 0,12 79,9 0,03

E;(I?s:sr;;ca)gige pessoas vivendo em domicilios 5,1 1,07 5.1 1,05 48 1,00

Proporcéo de pessoas brancas 441 0,55 43,7 0,50 43,6 0,50

Proporg¢do de outros parentes e ndo parentes 10,5 0,84 10,5 0,82 10,7 0,82
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(Continuacdo)

Peso IBGE sem calibracdo  Peso IBGE com calibracdo Peso com calibraggo para

Indicador a estrutura idade x sexo
Estimativa o (%) Estimativa o (%) Estimativa o (%)
Rendimento médio domiciliar per capita (R$) 1.282 1,33 1.269 1,27 1.254 1,26
Taxa de atividade 62,3 0,23 62,2 0,22 63,3 0,18
Proporcéo de analfabetos 5,8 1,18 5,9 1,14 5,5 1,13
Proporcéo de pessoas com ensino superior 16,1 1,58 15,9 1,54 16,1 1,55
Taxa de desocupacdo 12,5 1,07 12,5 1,03 12,7 0,99
Rendimento médio no trabalho principal (R$) 2.125 1,43 2.110 1,36 2.098 1,33
Proporlgého d'e ocupados que contribuem para 63.9 034 636 033 63.8 032
a previdéncia
Proporcéo de subocupados 7,0 1,52 7,0 1,48 71 1,49

Fonte: PNAD Continua Anual (primeira entrevista em 2017 e segunda entrevista em 2018) — IBGE.
Obs.: PIA — populacdo em idade ativa.

Para finalizar a descri¢ao do tratamento da nio resposta transversal sao apresentadas
as pirAmides etdrias do Brasil e do estado de Sao Paulo. Verifica-se que a estrutura de
idade e sexo obtida na PNAD Continua com o peso divulgado pelo IBGE difere, em
ambos os casos, da estrutura divulgada nas proje¢ées populacionais (IBGE, 2018).
Ao utilizar o peso ajustado, a estrutura de idade e sexo obtida com os dados da
PNAD Continua coincide com a estrutura das proje¢oes populacionais corrigindo,
principalmente, a representagao na popula¢io do grupo de pessoas com idade entre
20 e 34 anos.

GRAFICO 1
Estruturas por idade e sexo da PNAD Continua e das projecdes populacionais (2017)
1A — Brasil 1B — Estado de Sao Paulo
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Fonte: PNAD Continua Anual (primeira entrevista em 2017 e segunda entrevista em 2018) — IBGE.

5 PROPENSOES DE RESPOSTA

Os modelos de propensio de resposta foram incorporados ao tratamento do problema da
nao resposta em pesquisas amostrais por David ez /. (1983) e constituem uma extensio
direta da teoria do escore de propensio de Rosenbaum e Rubin (1983). A utilizacao desses
modelos com respostas bindrias para estimar as propensoes de resposta pode ser mais efetiva
que outros métodos (GRAU, 2006). Dentre os modelos para varidveis com respostas
bindrias, a regressao logistica ¢ a técnica mais utilizada para prever as probabilidades ou

propensdes de resposta (Kalton, Lepkowski e Lin, 1987; Gouskova ez al., 2008).



Consideremos que a varidvel dependente na regressao logistica seja R; que assume
os valores: R; = 1, se a unidade amostral J respondeu e R; = 0, caso contrdrio. Define-se
entao um modelo para a propensio de resposta 8y para cada unidade j na ocasiao de
pesquisa ¢ da forma:

N

Bjciw 5
" <1 - éjw) = by

onde 9, cip) é a probabilidade (propensao) de resposta da unidade amostral J na
ocasido ¢ dado que a unidade respondeu na ocasido passada 7, Gjci ¢ a estimativa da
propensio obtida a partir dos valores previstos do modelo, % é um vetor de varidveis
explicativas para cada j de uma ocasiio passada P, B, é um vetor de coeficientes estimado
e ¢ é a ocasido para a qual a propensio estd sendo estimada. As propensoes de resposta
estimadas para cada unidade respondente sao entao dadas por:

84j,cipy = (1 + exp(=x5,8,))

Lepkowski (1987) cita trés tipos de estratégias para o cdlculo dos fatores de ajuste.
Como neste trabalho o objetivo é produzir pesos longitudinais para apenas pares de
ocasioes, os fatores de ajuste sao obtidos pelo inverso das propensoes de resposta estimadas
nos modelos de regressio logistica, tal que: fj = 1/8; ¢p. Obtidos os fatores de ajuste fj, os
pesos longitudinais w; "’ sio obtidos diretamente pela expressio: w;"*? = w/** « f;, onde
base

w®¢ ¢ o peso-base da unidade J.

Nos procedimentos de modelagem para estimagio das propensoes de resposta
foram utilizadas doze varidveis, todas consideradas significativas conforme resultados
apresentados na tabela 3. Assim como no procedimento de calibra¢ao, os modelos foram
ajustados considerando o planejamento amostral da PNAD Continua.

TABELA 3
Estimativas dos coeficientes, estatisticas de teste e razoes de chances, segundo variaveis
explicativas — Brasil (2017-2018)

Varidveis explicativas Categoria de referéncia Coeficiente Erro padrao iizani:: p-valor
Intercepto 0,405 0,036 1,50 < 0,001
Regidao metropolitana N&o metropolitana -0,346 0,021 0,71 < 0,001
Ensino médio completo ou mais  Até médio incompleto 0,135 0,014 1,14 < 0,001
Filho(a)/enteado(a) Condigéo no domicilio: -0,157 0,015 0,85 < 0,001
Outro parente/ndo parente responsavel ou conjuge -0,673 0,022 0,51 < 0,001
De 30 a 59 anos ) 0,371 0,015 1,45 < 0,001
. Até 29 anos
60 anos ou mais 0,636 0,022 1,89 < 0,001
Norte/Nordeste/Centro-oeste Sul/Sudeste -0,267 0,019 0,77 < 0,001
Desocupado 0,053 0,021 1,05 0,0119
Inativo Ocupado 0,150 0,013 1,16 < 0,001
Fora da PIA 0,435 0,017 1,54 < 0,001
N&o frequenta escola Frequenta escola -0,258 0,014 0,77 < 0,001
Mulheres Homens 0,030 0,008 1,03 0,0038
Rural Urbano 0,260 0,023 1,30 < 0,001
Nuclear » o 0,189 0,050 1,21 < 0,001
Estendida Esnpi;cefsgael domici: 0,055 0,053 1,06 0,3078
Composta -0,472 0,075 0,62 < 0,001

(Continua)



(Continuacéo)

Varidveis explicativas Categoria de referéncia Coeficiente Erro padrao RCTéanOCSf p-valor
2 moradores ¢/14 anos ou mais 0,155 0,046 1,17 < 0,001
Mais de 2 d na 1 morador com 14

ais de 2 moradores /14.anos ¢ o mais 0,301 0,047 1,35 < 0,001
ou mais
Mais de 0,5 até 1 s.m. Rendimento domiciliar 0,101 0,021 .1 < 0,001
Mais de 1 até 2 s.m. per capita: 0,244 0,023 1,28 < 0,001
Mais de 2 s.m. Até 0,5 s.m. 0,380 0,030 1,46 <0,001

Fonte: PNAD Continua Anual (primeira entrevista em 2017 e segunda entrevista em 2018) — IBGE.

6 AJUSTE FINAL DOS PESOS

Para finalizar o procedimento de produgio de pesos longitudinais paraa PNAD Continua,
uma etapa adicional de calibragdo foi necessdria, desta vez realizada por meio de pds-
estratificagio (Deville, Sirndal e Sautory, 1993). O objetivo dessa calibragao final foi
manter os totais populacionais dos pés-estratos, dominios de divulgagao da PNAD
Continua, iguais aos divulgados pela pesquisa.

A tabela 4 apresenta os resultados finais dos principais indicadores do processo
de ajuste dos pesos. Verifica-se que a propensio de resposta minima ficou abaixo de
20%, entretanto o primeiro quartil da distribui¢io ficou acima de 62%, indicando
que poucos casos tiveram propensdo de resposta muito baixa. Os fatores de ajuste
finais dos pesos longitudinais encontram-se dentro dos limites desejdveis e o peso
longitudinal méximo, apesar de alto, nao possui valor muito acima do peso méximo
transversal da pesquisa.

TABELA 4
Estatisticas das distribui¢des das propensodes de resposta, dos fatores de ajuste e dos
pesos longitudinais

Varidveis Minimo 12 quartil Mediana Média 32 quartil Maximo
Propensdo de resposta 0,194 0,628 0,698 0,683 0,753 0,911
Fator de ajuste longitudinal 0,695 0,896 0,947 0,937 1,015 2,843
Peso longitudinal 4 185 312 450 549 10.438

Fonte: PNAD Continua Anual (primeira entrevista em 2017 e segunda entrevista em 2018)/IBGE.
Nota: ' Considera as propensdes de resposta e o pos-estratificagao.

O principal objetivo na produgio de pesos longitudinais é a eliminagdo do viés de
nao resposta longitudinal. Para avaliar se os pesos longitudinais permitem atingir esse
objetivo, foram calculadas estimativas para o conjunto de indicadores selecionados,
utilizando as bases de dados longitudinais (contendo os respondentes de ambas as
ocasides no escopo de andlise) e as bases de dados transversais (contendo todos os
respondentes da primeira ocasiao no escopo de andlise). Na base de dados longitudinal,
foram aplicados os pesos longitudinais e os pesos transversais. A ideia da utilizagao dos
pesos transversais na base longitudinal é ilustrar o comportamento das estimativas que
seriam calculadas caso os pesos longitudinais nao fossem produzidos. A suposi¢io é de
que quanto mais préximas as estimativas calculadas com o peso longitudinal na base
longitudinal estiverem das estimativas calculadas com o peso-base na base transversal,
menor serd o viés de nio resposta longitudinal.



A tabela 5 contém as estimativas calculadas na base de dados transversal com
pesos-base — ajustados pela estrutura de idade e sexo das proje¢oes populacionais,
isto é, com tratamento para o viés de disponibilidade —, assim como as estimativas
calculadas na base de dados longitudinal com os pesos publicados pelo IBGE e com
os pesos longitudinais.

TABELA 5
Estimativas e coeficientes de variacdo dos indicadores selecionados, por base de dados e peso
amostral utilizado, segundo indicadores selecionados — Brasil (2017-2018)

Base transversal Base longitudinal
Indicador Peso ajustado por idade e sexo Peso IBGE Peso longitudinal
Estimativa v (%) Estimativa v (%) Estimativa v (%)
Proporcdo de pessoas na PIA 79,9 0,03 81,6 0,14 79,9 0,15
Proporcéo de pessoas vivendo 48 1,00 5.0 122 48 124

em domicilios unipessoais
Proporcdo de pessoas brancas 43,6 0,50 45,7 0,61 45,1 0,62

Proporcéo de outros parentes

. 10,7 0,82 8,2 1,10 10,5 1,12
e ndo parentes
Rend|m§nto médio domiciliar 1254 1,26 1343 1,43 1269 139
per capita (R$)
Taxa de atividade 63,3 0,18 61,3 0,27 63,3 0,26
Proporcao de analfabetos 5,5 1,13 5,6 1,37 5,1 1,40
Proporcdo de pessoas com 16,1 155 16,7 166 16,3 166

ensino superior
Taxa de desocupacéo 12,7 0,99 11,8 1,29 12,6 1,29
Rendimento médio no traba-

Iho principal (RS) 2.098 1,33 2.213 1,59 2.106 1,51
Proporcéo de ocupados

que contribuem para a 63,8 0,32 64,5 0,38 63,9 0,39
previdéncia

Proporcéo de subocupados 7,1 1,49 7,2 1,65 7,5 1,67

Fonte: PNAD Continua Anual (primeira entrevista em 2017 e segunda entrevista em 2018)/IBGE.

Os resultados apresentam padroes esperados, primeiro devido ao fato dos coeficientes
de variagao das estimativas na base longitudinal serem mais elevados do que os obtidos
na base transversal, em razao da amostra disponivel ser menor. Adicionalmente, e com
maior relevincia, pelo fato da distncia encontrada entre as estimativas calculadas na
base transversal e na base longitudinal, obtidas com os pesos longitudinais, ser inferior
as diferencas encontradas ao comparar as estimativas calculadas na base transversal e
as obtidas com os pesos divulgados pelo IBGE na base longitudinal.

7 FLUXOS NO MERCADO DE TRABALHO

Todos os meses, milhares de pessoas mudam de condi¢io de ocupagio ou de atividade,
ou seja, tornam-se ativos ou inativos, ocupados ou desocupados. Estudos de fluxo da
forga de trabalho possibilitam, por exemplo, perceber quando uma queda no desemprego
de um més a outro se deve a um incremento no nimero de desocupados que se tornam
ocupados, ou a um aumento no niimero de desocupados que passam a situagio de inativos
(U.S. Census Bureau, 2015). A figura 1 apresenta o fluxo das condicoes de atividade no
mercado de trabalho brasileiro entre 2017 e 2018.



Pesos Longitudinais para a Pesquisa Nacional por Amostra de Domicilios Continua (PNAD Continua)

FIGURA 1
Fluxo das condicdes de atividade na populacao em idade ativa — Brasil (2017-2018)
(Em milhares de pessoas)
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Fonte: PNAD Continua Anual (primeira entrevista em 2017 e segunda entrevista em 2018) — IBGE.
Obs.: Figura cujos leiaute e textos ndo puderam ser padronizados e revisados em virtude das condic6es técnicas dos originais (nota do Editorial).

O estudo dos fluxos possibilita compreender diferengas no comportamento
da dindmica do mercado de trabalho em relacio a mulheres e homens, ou entre
pessoas de diferentes pertengas raciais, de diferentes grupos de estudo ou etério,
diferencgas regionais, por exemplo. Segundo Ribeiro (2010), o estudo do fluxo de
trabalhadores entre estados no mercado de trabalho permite a avaliagao da capacidade
de realocacao de recursos de uma economia. As taxas de rotatividade e realocacao do
mercado de trabalho brasileiro sdo muito altas, o que pode gerar “grande inseguranca
para os trabalhadores, pela redugio do tempo de permanéncia em um emprego ou
perda de bem-estar por custos de ajustamento e de oportunidade, além de perdas
salariais dos trabalhadores na troca do emprego” (Ribeiro, 2010, p. 2). Esses estudos
auxiliam na compreensio da dinimica do mercado de trabalho e, especialmente,
do desemprego, contribuindo para o planejamento de politicas publicas eficientes
de reducio da rotatividade.

No Brasil, 20,4% da PIA mudou a sua condi¢io de atividade entre 2017 e
2018. No grafico 2 sao apresentadas as movimentagoes de ocupados e desocupados
na PIA para diferentes grupos populacionais. Evidencia-se maior movimentagao
entre os desocupados, que se distribuem em proporg¢des préximas nas trés condigoes.
Considerando todos os grupos analisados, pelo menos 80% permaneceram como
ocupados no ano seguinte, com excegao de dois grupos: pessoas com 60 anos ou mais
e pessoas entre 14 e 24 anos de idade. No primeiro grupo, a maioria dos que mudaram
de condigao migraram para a inatividade, enquanto no segundo grupo migraram de
maneira praticamente igual para a desocupacio e para a inatividade. Por outro lado,
as pessoas com ensino superior completo apresentaram maior estabilidade, com 95%
das pessoas se mantendo como ocupadas.
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GRAFICO 2

Nota Técnica

Mudanca na condicdo ocupacional de ocupados e desocupados na PIA — Brasil (2017-2018)
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Fonte: PNAD Continua Anual (primeira entrevista em 2017 e segunda entrevista em 2018)/IBGE.
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Considerando as pessoas que estavam desocupadas em 2017, os grupos compostos
por homens, pessoas com idade entre 25 e 59 anos, residentes nas regioes Sul e
Centro-Oeste e de pessoas com nivel superior sao os que se destacam no que se refere a
persisténcia na condi¢ao de desocupados. Por outro lado, pessoas com 60 anos ou mais,
mulheres, residentes nas regioes Norte e Nordeste, sem nivel fundamental completo,
movimentaram-se para fora da populagio econdmica ativa, sinalizando um possivel
desalento na procura por trabalho. Uma anélise mais detalhada do fendmeno requer,
entretanto, a consideragao de vdrios fatores conjuntamente. Para isso, se a estratégia de
andlise incorporar modelos estatisticos, recomenda-se o uso de pesos longitudinais como
propostos neste artigo.
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